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Introduccion

En este seminario vamos a presentar un programa informético que se llama Redemu. Este es el
acréonimo de Representatividad de la muestra. Originalmente el programa se llamaba CET, por
Clasificador Estructural de Términos, pero nos dimos cuenta de que el nombre no representaba
justamente lo que el programa hace, porque no hay realmente un problema de clasificacion.

La mayor parte del guién de la presentacidon es el protocolo normal de un paper, pero quisiera
centrar la atencion en esta separacion entre los puntos dos y tres, en los que hablamos, por un lado,
de como es el método y, por el otro, de la forma en que se tiene que utilizar esta implementacion, es
decir que el punto dos es mds tedrico y el punto tres mas practico. El punto cuatro, funciones de
soporte, son pequefias cosas que se han ido agregando en base a la solicitud de los primeros
usuarios y que pueden resultar practicas para todos.

El problema general que tenemos aqui es el del muestreo y la representatividad, que es un tema que
trasciende lo que es estrictamente lingiiistico, es un problema de la ciencia en general. Es un
problema estadistico o meta-cientifico.

En este seminario s6lo vamos a tratar un aspecto del muestreo que es el tamafio. Sin embargo, es
sabido que ese no es el unico factor que interviene en la representatividad de una muestra, ya que
también es fundamental la calidad de dicha muestra. Podemos tener una muestra muy grande y
también muy mala, dependiendo de la inteligencia con la que hemos seleccionado los datos.



Entonces, dejando de lado este aspecto mds cualitativo del muestreo, lo que tenemos es una
poblacién tedrica de la cual extraemos una muestra para estudiar un fendmeno determinado y la
pregunta clave es si esa muestra es o no representativa de la poblacién en relacién a dicho
fenémeno. jPor qué? Porque si es representativa esto significa que podemos generalizar el
conocimiento que tengamos de esa muestra hacia la poblacion.

Explicacion del algoritmo

Tal vez convenga hacer una aclaracién aqui acerca de como surgié este problema. La mayoria de
nosotros teniamos una lista de términos y queriamos saber si esos términos eran suficientes o no, y
no simplemente obtener una lista de mil términos porque €se seria un valor arbitrario. Entonces,
queriamos tener un ndmero y también algun tipo de fundamento tedrico que justifique por qué mil y
no mil quinientos. Queremos una tranquilidad de que hemos elegido un valor minimo con un
fundamento.

Figura 1: Una urna con bolas de colores.

Este es el problema de la mayoria de ustedes, pero hay algunos que tienen un problema muy similar
o idéntico, que es, dado un corpus, saber si la muestra que han seleccionado es o no suficiente en
relacion a la variable que estdn estudiando. Quiero decir que el problema es exactamente el mismo,
s6lo que los individuos representardn cosas distintas. Luego lo veremos con mas detalle. Ahora,
para ofrecer una abstraccién incluso mayor, vamos a dejar de hablar de corpus o de listas de
términos y vamos a plantear una situacion hipotética en la que tenemos una urna (figura 1) con un
ndmero indeterminado de bolas de un nuimero también indeterminado de colores. En este caso,
suponiendo que sélo podemos tomar una bola por vez, y que cada bola tiene la misma probabilidad
de ser elegida, la pregunta es, cudntas bolas tengo que sacar de la urna para tener una muestra que
sea representativa en cuanto al nimero de colores. Es decir que esta misma metodologia se podra
exportar a cualquier otro tipo de muestreo.

La tabla 1 es un ejemplo del tipo de individuo que tenemos y el tipo de valor que asociamos a cada
individuo. Esta es una muestra de términos que tienen asociado como valor su patrén morfoldgico.
(Por qué tenemos que asociar un valor? Porque si no tenemos ningtin tipo de valor asociado no
podemos hacer ninguna estimacion ni podemos plantear el problema. En este caso, trasladando al
ejemplo de las bolas de colores, lo que en la primera celda de la izquierda tendriamos seria "bola
numero 1" y en la celda de la derecha, el color. Asi, entonces, en la siguiente fila tendriamos: "bola
nimero 2" -> amarillo; "bola ndmero tres" -> azul, etc. En el caso de un corpus, si lo que nos
interesa es el 1éxico, lo que tendriamos en esta tabla (tabla 2) serian posiciones en el corpus y en la
celda de al lado la forma correspondiente. En un ejemplo cualquiera, tendriamos "palabra nimero 1
del corpus" -> forma: "La"; y el la fila siguiente: "palabra nimero dos" -> "mayoria"; y en la
siguiente: "palabra nlimero tres" -> "de"; y asi sucesivamente.



Término T.Funcional
linfoma inmunoblastico NA
retenedor de matriz NPN
armazén balcanico NA
sonda de Foley NPN
terapia gaseosa NN
defectuoso A
sindrome de la valvula oscilante NPDNA
barotrauma 6tico NA
singenesia N
livido N
radiacién corpuscular NA

Tabla 1: Ejemplo del tipo de individuo y el tipo de valor asociado.

Posicion |Token

1 La
mayoria
de
las
areas
de
descarga
estaban
colonizadas
por

OO N~ WD

—
o

Tabla 2: Otro ejemplo de individuos con un valor asociado.

A continuacidn, la grafica de la figura 2 representa el crecimiento de la diversidad a distintos
tamafios de la muestra. Entonces tenemos en el eje horizontal la cantidad de bolas y en el eje
vertical la cantidad de eventos diferentes, que, nuevamente, en el ejemplo de las bolas seria cantidad
de colores. Transladando al ejemplo de los términos, tenemos en el eje horizontal distintos tamafios
de la lista de téminos y en el eje vertical el nimero de valores diferentes. Hemos elegido en este
caso el patrén morfolégico pero podria ser cualquier otro valor que tenga una minima diversidad,
porque si fuese una variable que puede adoptar s6lo unos pocos valores distintos, esa variabilidad se
agotaria muy ripido. La idea detrds de esta grifica es encontrar, con alguin algoritmo, un punto en
que este crecimiento deje de ser tan acusado, es decir que la curva se vuelva asintética.
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Figura 2: Funcién del crecimiento de la diversidad.

({Cémo podemos hacer para medir el crecimiento de una funcién? Un método, bastante intuitivo o
grafico, es trazar en cada punto de la curva de crecimiento una recta tangente. Y la manera de
cuantificar este crecimiento es medir la pendiente que tiene cada recta. En la figura 3 se ve de nuevo
el crecimiento de la funcién en los dos puntos a y b. En el primer punto vemos que tenemos un
crecimiento acusado porque la recta tiene una pendiente muy alta y en el segundo punto el
crecimiento es menor. La manera de cuantificar este crecimiento entonces es ver qué pendiente tiene
la tangente en cada punto.
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Figura 3: Funcién del crecimiento de la diversidad.

En la préctica esto significa que debemos decidir cudl sera el valor de pendiente que actie como
umbral. Es decir, una pendiente que una vez alcanzada nos permita considerar que la lista de
términos resultante es representativa de la poblacion. Una recta que forme un dngulo de seis grados
respecto al eje horizontal va a ser suficiente para nosotros, pero es necesario ser concientes de que
podria ser un umbral mds o menos exigente. Entonces la representatividad en este caso tiene un
costado problematico.

En la tabla 3 volvemos al ejemplo de los téminos. Aqui ya la forma de los términos no nos va a
importar. Lo que vamos a rescatar es solamente la posicion de este término en la lista. En la primera
columna tenemos el nimero de orden del término; en la segunda columna tenemos el patrén
morfoldgico correspondiente y en la tercera la cantidad de patrones distintos. Observemos que para
el término nimero 4 el numero de patrones distintos sigue siendo 3 porque los patrones
correspondientes a los términos 2 y 3 son iguales. Se repite el patrén Nombre + Preposicién +
Nombre, como en papel de cera o nanotubo de carbono. En la figura 4 representamos en forma
gréfica los primeros valores de esta tabla. Y la manera de calcular las pendientes de las tangentes es
preguntandonos cudntas posiciones tenemos que desplazarnos en el eje X para poder incrementar
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una posicion en el eje y. Es decir, cuantos términos tengo que agregar para poder ver un patrén
nuevo. Si tengo que agregar muchos términos para encontrar un patréon nuevo, voy a a tener una
recta con una baja pendiente.

n® patron n® patrones distintos
1 VN 1
2 NpN 2
3 NA 3
4 NpN 3
5 NN 4
6 A 5
7| NpDNA 6
8 NA 6
9 N 7
10 Vv 8
11 NA 8
12 N 8
13 N 8
14 NVA 9
15 NpN 9
16 A" 10
17| N 10
18 NpN 10

Tabla 3: Crecimiento de la diversidad de patrones.

cantidad de patrones
(6]
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Figura 4: Representacion grafica del crecimiento.

Ahora vamos a entrar en un nivel de complejidad mds porque queremos estar a salvo del factor azar.
Es decir, tenemos la preocupacion de haber encontrado un punto en que esa funcién deja de crecer
por una simple casualidad. Entonces, como conocemos el comportamiento de las curvas de
frecuencias, que cumplen con la Ley de Zipf, sabemos que no solamente tenemos que buscar un
punto, sino un intevalo, es decir una serie de puntos contiguos. Buscamos un segmento de n puntos
en los que podamos trazar rectas tangentes que, ademds de ser inferiores al umbral, sean cada vez
menores, porque esto nos proporciona una seguridad extra.
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Un segundo seguro contra el potencial efecto de la casualidad es no hacer este experimento una sola
vez sino mil veces. Mil porque es un nimero grande. Es decir, repetir el ensayo muchas veces
ordenando cada vez los términos en forma aleatoria. Cuando nosotros hacemos el ensayo una vez, el
resultado es binario, porque el programa nos dird que la muestra es representativa o que no lo es. Si
hacemos el ensayo mil veces, la maquina nos dird: "de los mil ensayos realizados, en 800 (o k)
veces es posible exraer una muestra representativa. Entonces, para medir el efecto de la casualidad,
lo que hacemos es calcular cudl es la probabilidad de tener por casualidad 800 (o k) ensayos
exitosos a partir de mil (o ) ensayos totales.

Binomial distribution, n=100, p=.5
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Figura 5: Test binomial. Probabilidad de tener por casualidad k éxitos
en n ensayos. (Ejemplo tomado de la web
http://zoonek?2.free.fr/UNIX/48_R/07.html)

La curva que aparece en la figura 5 es la curva de la distribucién binomial y es un ejemplo de qué
pasa cuando uno tira una moneda 100 veces. Tirar una moneda puede tener solamente dos
resultados (a menos que caiga de canto y se mantenga asi, pero esa es una probabilidad remota). Si
es una moneda normal tiene una probabilidad del 50% de salir cara o cruz. Si tiramos 100 veces la
moneda, ésta es la probabilidad de tener distinto nimero de veces cara o cruz. Lo mds probable es
que salga 50 veces cara y 50 veces cruz, pero también puede ser que salga 40 y 60, etc, aunque la
probabilidad de este resultado es mucho menor. Ahora, si la moneda sale 70 veces cara, entonces la
probabilidad es minima y sospechariamos que hay algo raro, es decir, que no es una probabilidad
del 50%.

Esta misma 16gica es la que aplicamos a los mil ensayos anteriores. Es decir, hacemos mil ensayos y
obtenemos 700 resultados positivos, lo que quiere decir que la probabilidad de que nos haya salido
ese resultado por casualidad es minima. Por lo tanto, tenemos una seguridad de que la muestra es
representativa. Esta es la p, la probabilidad de la hipétesis nula que seria que nuestro ensayo es el
resultado de una variable aleatoria.



Sin embargo, lo que tenemos hasta el momento sigue siendo una respuesta del tipo SI/NO. Es decir,
yo he seleccionado una muestra, someto esa muestra al andlisis y el resultado puede ser "es
representativa” o "no lo es". Y en realidad yo no quiero saber solamente eso sino también cudl es la
muestra minima, porque tener 3000 términos para analizar es muy laborioso. Entonces queremos
saber si el mismo resultado se podria tener con 800 o con 500 términos.

Lo que tenemos en la figura 6 es un histograma, muy similar al anterior, que es el resultado de un
experimento que hicimos con una lista de términos de un diccionario de medicina que tiene 32.000
entradas. Es decir que sometimos una lista de 32.000 términos a este experimento (en el eje
horizontal los nimeros estdn divididos por 1000 para facilitar la lectura, pero donde dice 1 deberia
leerse 1000, etc.) y lo que este histograma nos informa es la cantidad de veces que el programa
declar6 como representativa una muestra a distintos tamafios. Lo que hacemos aqui entonces es
calcular la media de los tamafios seleccionados.

1 2 3 4 5 & 7 & a 10 11 1z 13

Figura 6: Histograma de muestras minimas.

La media en este caso es de 3339. La media es muy fécil de calcular. Simplemente sumamos todos
los valores de la muestra y dividimos por la cantidad de valores que tenemos:

n -
r= 'ZI;‘:I

i=1

S

Como otro control, para saber justamente qué tan representativa es la media respecto al resto de los
valores de la muestra, calculamos también el error estdndar, que nos dice qué tan alejados estan el
resto de los valores de la muestra respecto a esa media:

o

El simbolo s es la desviacion estandar, a su vez definida como:

SE_E =

1 ¥
_ET\T _ 1 Z(:‘ni_f)zi

i=1

Si los valores tienen tendencia a concentrarse alrededor de un punto, entonces el error estdndar sera
menor. Si, en cambio, se reparten de una manera homogénea, la media sera poco significativa.



Modeo de empleo

Hasta aqui hemos hablado de cudl seria la 16gica para decidir si una muestra es 0 no representativa.
El resto de este seminario va a estar centrado en como utilizar el programa. Ahora mismo esta
implementado como una aplicaciéon web, y la direccion es la siguiente:

http://rc16.upf.es/redemu

Esta es la direccion de mi propio ordenador, y no es un ordenador muy potente, es decir que si todos
se conectan al mismo tiempo se va a notar el deterioro en la velocidad de procesamiento. De
cualquier manera funciona bastante rdpido para la complejidad del proceso.

La figura 7 muestra el aspecto que tiene la interfaz. Tiene un primer login para que cada usuario
tenga su propia carpeta y que no se mezclen sus resultados con los de los demas. Si ustedes ya
tienen un usuario en el programa Jaguar pueden usar el mismo. Y si no lo tienen se pueden dar de
alta con un simple formulario, como se muestra en la figura 8. La figura 9 muestra la forma en la
que se disponen los botones y cédmo se apilan los archivos con cada uno de los procesos. Cuando
uno somete un archivo a un determinado proceso en este programa, el resultado se crea en un nuevo
fichero a cuyo nombre se agrega, como un sufijo, el tipo de proceso al que se ha sometido. Asi, por
ejemplo, si un archivo se llama "terms.txt", y sometemos el archivo al proceso "TAGGER", el
resultado serd otro archivo que se llamara "terms.txt_TAGGED".

<3 Applications places system @) () =2 RN = P < e nov 6, 18:35 [§)
) RedemtcalcaoiaeNe! SUVIdaad eIna et ST eToR) =
Eile Edit View Go Bookmarks Tools Help
@ -H-& D) [@ httpiire1s.upf es/cqi-bin/CET/cet.pl \E] ® Go [IGL eurowordnet |
|4 windows Live Hotmail | @ 1uLA - UPF \ ‘v Redemi: Calculo de la Rep... | fw Probability Distributions | & Resultados de la Busqueda dei... | ©
redemdi . .
Calculo de la Representatividad No estas conectado/a todavia
de una Muestra Para usar el progama tienes que hacer log-in.
Usuario:
Password:

Documentacion
(Los cookies del navegador tendrian que estar activados).
si es |a primera vez que entras, tienes que darte de alta,

conectar

Documentacion CET

Contenidos:

1. Novedades
2. Objetivos de este script
3. Instrucciones paso a paso

NOVEDADES 4 de noviembre 2008:
NUEVO BOTON "HAZLO TODO"

Con esta nueva funcion ya no es necesario hacer ninguno de los pasos anteriores. Un solo click
en el botén HAZLOTODO tiene come resultado una tabla lista para importar en Microsoft
Access, con las categorias morfolégicas previstas en la nomenclatura que aparece en el
fichero graella_descripcio_UT doc, es decir, ésta:

1. Vessant funcional, Categeria gramatical de la unitat en el seu conjunt (si es tracta dun
sintagma nominal, la categoria sera nom (m o f)

Simbels per a les categories gramaticals:

m: nom masculi

f: nom femeni

m pl: nom mascul lexicalitzat en plural

£ pl: nom fement lexicalitzat en plural

adj: adjectiu

adj pl: adjectiu lexicalitzat en plural

[T

Done

[ sent for rogelio nazar@upf.edu - Th... | @ Redemu: Calculo de la Representati.. || (3 transcripcion.odt - Openoffice.org ... || [@ Untitled1 - Openoffice.org writer | Gl

Figura 7: P4gina de inicio del programa.

53




3 Applications Places System @)('cy

N O | 6 v nov o, 1539 (6]

Hle Edt View Go Bookmarks Tools Help

@- - & O B [T hprcisuptesicgibincET/cst pltnav=aka |- ®ce [ICheurowordnet ]

mu Bienvenidos!
Calculo de la Representatividad '
de una Muestra

El uso de este soft es gratuito, pero nos gustaria tener algun minimo control de sobre la cantidad e
identidad de los usuarios

Nombre: ,—
Apelido

Correo electronico:

Universidad u organizacion 1
Nombre de usuario que usarss para el login: |
Contrasefia;

Repite la contrasefia:

Documentacisn

Observaciones: (opional)

DameDeAlta

Done

[ sent for rogelio.nazar@upf.edu - Th... | @ Redemu: Caleulo de Ia Representati... || [3 transcripeion.odt - Openoffice org ... |( @ Untitled1 - Openoffice.org writer | [l ]

Figura 8: Formulario de registro.

{3 Applications Places System @) (0 = . M EEEE o5 1839

Fle Edit View Go Bookmarks Tools Help

G- - & ) 9 (G rtpiirc16.upfesiogi-bin/CET/cet pl

]E] © 6o [[CL eurowordnet ]

mu
Célculo de a Representatividad }
de una Muestra Conectadofa como rogelio || desconectar
Estoy esperando instrucciones.
Corpus
Tu directorio de corpus tiene actualmente 6 ficheras

Documentacion I 1000random txt_lang-es (16.9K)
I 1000random:txt_lang-es_CLEAN (16.7K)
I 1000random.txt_lang-es_CLEAN_TAGGED_TreeTagger txt (53.4K)
I™ 1000random.txt_lang-es_CLEAN_TAGGED_TreeTagger txt_COUNTED.bxt (30.0K)
I” diccionario-linguistica-final-05-nov.txt_lang-es (32.0K)
I diccionario-linguistica-final-05-nov txt_lang-es_INVERTIDO (31.4K)

marcartodo | borrar | ver muestra | vertodo | exportar |

limpiar | _invertir | tagger | representatividad | _hazlo todo

Formulario de subida de archivos:
(Archivo de texto con un término por fila).

Browse.

Castellano ~|

-] _enviar

Archive de ejemplo con una muestra aleatoria de 1000 términes de medicina del diccionario Mosby.

Documentacién CET

Contenidos:
1. Novedades

2. Objetivos de este script
3. Instrucciones pase a paso

[T

Done

[ sent for rogelio nazar@upf.edu - Th... || @ Redemu; Caleulo de la Representati... | (3 transcripcion.odt - Openoffice.org .|| [ Untitled1 - Openoffice.org writer | Il | &

Figura 9: Disposicién de botones y presentacion de ficheros.

En primer lugar hay que seleccionar una lista de términos en formato txt. Este es el aporte del
usuario. Es importante resaltar que se trata de un archivo en formato texto, porque cuando uno que
no es informadtico dice "un archivo de texto" lo que se imagina es un archivo de Word o un pdf, etc.
Deberia haber sido nuestra prevision tener un conversor automdtico de Word o pdf a txt, y lo



agregaremos. Pero de momento, lo que pedimos es un archivo de texto ASCII que tenga un término
por linea, en la codificacion de caracteres 150-8859-1, que es la mas comun. Es importante que los
términos estén libres de toda informacién adicional, como marcas de flexion, etc.

La manera de subir el archivo es con un botén de upload, seleccionandolo desde nuestro ordenador
local. Debemos seleccionar manualmente la lengua entre las tres posibles, que son catalan,
castellano o inglés (este reconocimiento de la lengua también serd automatico en un futuro).
Entonces el archivo pasa a visualizarse en la interfaz del programa.

En esta interfaz vemos varios botones, que son las que anteriormente llamé "Funciones de soporte",
que veremos mds tarde. Entre los botones mds importantes tenemos el "tagger", que es el que hace
el etiquetado morfolégico de los términos, y el boton "representatividad”, que es el que dice cudl es
el tamafio minimo de la muestra. La secuencia de pasos a seguir es: subir el archivo al servidor,
hacer el etiquetado morfolégico y luego el andlisis de la representatividad.

Hay una novedad de ultimo momento respecto a este programa. Si bien tiene una serie de funciones
distintas que le da una gran capacidad de juego, el coste de esto es que el programa es mas
complicado de usar y entonces, examinando el comportamiento de los usuarios, hemos decidido
poner un botén que se llama "Hazlo todo". Asi, el modo de uso se limita a llevar la flecha del mouse
y hacer clic en ese boton. Si toco este botdn, el progama va a hacer cada uno de los pasos de manera
secuencial. Hace la representacion de la curva de crecimiento, hace mil veces el ensayo y finalmente
dice si se alcanza la representatividad y con qué tamafio.

Hay otro cambio de tdltimo momento respecto a la nomenclatura elegida para las categias
morfoldgicas. Recordardn que vimos antes que los patrones morfolégicos corresponden a la
estructura interna de los términos, cuando la nomenclatura que habiamos elegido inicialmente no
era tal, porque tenia una sola categoria para la totalidad del término. Veamos un ejemplo. En el caso
de nombres, que pueden ser femeninos o masculinos, como el término pulso periférico, que
inicialmente tenia la etiqueta NA, por Nombre+Adjetivo, y ahora tiene la etiqueta "m", que es la que
corresponde a "sintagma nominal masculino”". Lo que hemos hecho es agregar una especie de
traductor interno que analiza la estructura del término, identifica el nucleo (dependiendo de la
lengua) y asigna, con cierto margen de error, por supuesto, la categoria que corresponde. La tnica
cosa que todavia no podemos resolver es, en cuanto a la categoria "verbo", que sean transitivos,
intransitivos o pronominales, porque es un problema algo complejo. Es seguro que hay marcas
formales que pueden ayudarnos a clasificar automdticamente un verbo en estas categorias. Lo que
ocurre es que para poder hacerlo necesitamos analizar los términos en sus contextos de aparicion.
De momento asignamos la categoria "v" para todos y quedard en la responsabilidad de cada uno
completar esa informacidn, si realmente es relevante.

Esto es todo en cuanto al modo de empleo. Antes era méds complicado, habia que ir haciendo una
serie de cosas, y ahora se ha simplificado considerablemente.

Pregunta de una asistente: ;Qué tenemos que hacer si el programa nos dice que nuestra muestra
no es representativa?

Respuesta: Repetir el experimento con un tamafio de muestra mas grande.

J. Vivaldi: Recordemos que el tagger es aqui una fuente potencial de error. Como tenemos sélo un
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término por linea, el tagger no tiene contexto y entonces puede darse el caso de que haya términos
que estén mal etiquetados.

Pregunta de otra asistente: Si nosotros ya tuviésemos el texto etiquetado, ;se podria subir
directamente ese texto?

J. Vivaldi: Si, pero el programa no tiene previsto aceptar texto etiquetado.

R. Nazar: Se podria siempre y cuando el formato sea el mismo que espera el programa, es decir,
una tabla donde hay un término en cada linea y la etiqueta morfoldgica separada por un tabulador.
Hay una funcién prevista que es la de la mayoria de los usuarios y después hay una serie de cosas
que se podrian hacer.

J. Vivaldi: Lo que si estd previsto es que corrijas manualmente la lista de términos y la vuelvas a
subir.

R. Nazar: El tema de los errores en el etiquetado ha generado una nueva linea de investigacion que
es un nuevo tagger que estd basado en el TreeTagger de la Universidad de Stuttgart y en FreeLing,
de la Universidad Politécnica de Cataluna. Lo que hace este nuevo etiquetador es supervisar el
trabajo de los dos anteriores y cuando ve que los dos no estdn de acuerdo y dan informaciones
distintas, entonces identifica que se trata de un caso problemdtico; busca en internet contextos de
aparicion del caso en cuestion y les proporciona esos contextos a los etiquetadores para que tengan
mds informacion. Esto hace que los etiquetadores aumenten su precision porque resuelve este
problema de que los etiquetadores estén trabajando sobre términos fuera de contexto. De todas
maneras esto ya es otra investigacion.

Funciones de soporte

Las funciones de soporte son un conjunto de simples reglas de transformacién. Es decir que cuando
el programa recibe términos que estdn en un formato que consideramos inadecuado (porque
producen ruido en la fase de etiquetado) los convirte automéaticamente al formato correcto. Estas
marcas inadecuadas pueden ser por ejemplo marcas de flexion, que el programa eliminaré, tal como
muestra el ejemplo de la figura 10.

Acelerador/a =>  Acelerador

Acelerador -a

Figura 10: Eliminar marcas de flexion.

A veces algunos usuarios en lugar de subir una lista de términos con un término por fila nos daban
una lista de términos separador por comas. Entonces el programa cuando ve esto convierte
automdaticamente las comas en retornos de carro, es decir que el resultado es un término por linea
(figura 11). Todo lo que estd entre paréntesis también va a ser eliminado por el programa (figura
12).
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Activar

. - .. .. habilitar
Activar, habilitar, permitir, poner en servicio  => A

Oner en servicio

Figura 11: Separar de términos en lineas.

Actualizar

Actualizar (diferentes versiones), mejorar =>
mejorar

Figura 12: Eliminar de paréntesis.

También tenemos la funcién Invertir, que invierte el orden de los componentes de un término
cuando estdn separados por una coma o por cualquier otro caracter que el usuario elija (figura 13).

Acudtico, alimento Alimento acudtico
Agro-acuicola, explotacion =>  Explotacion agro-acuicola

Figura 13: Funcién "Invertir".

Conclusiones

Repasando los puntos principales de este seminario, tenemos por un lado la seleccion de una
muestra minima con un fundamento tedrico. Esto no es un tema que esté resuelto en lingiiistica. Es
un tema abierto, muy complejo, hay mucha investigacion al respecto y todavia tenemos mucho que
estudiar y aprender. Por otro lado, hay que destacar otra vez que si bien estamos tratando un tema
muy especifico, el muestreo de términos, también lo podemos exportar a cualquier otro problema de
muestreo. Finalmente, resaltar la ventaja que significa una interfaz grafica y amigable.

Como trabajo futuro, comentidbamos antes sobre esta linea de un etiquetador morfoldgico que sea un
poco mas inteligente y que utilice el trabajo de los otros dos. Esto es un tema realmente urgente
porque el trabajo de revisar manualmente el resultado de un etiquetado automdtico es muy
laborioso. Por lo menos deseariamos tener un programa que diga "estos son los casos en los que
tengo dudas"”, en lugar de que te obligue a revisar todo el corpus. Esta es una linea de investigacion
abierta y que me parece vale la pena continuar.

Eso es todo, gracias por vuestra atencion y paciencia.
Pregunta de una asistente: Yo estoy analizando verbos y la variable que tengo asociada a esos

verbos no es la categoria morfoldgica que sale automdticamente. Me refiero a variables sinticticas,
papeles tematicos, etc. Entonces mi pregunta es si yo también puedo usar Redem1 en este caso.
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Respuesta: La pregunta clave en este caso es cudl es la cantidad de valores distintos que pueden
adoptar tus verbos. Si las posibilidades son solo cinco o diez, es muy probable que agotes esa
variabilidad muy rédpido. Esto estd pensado para un tipo de valor que es indeterminado, es decir que
no se sabe ni cudntos ni cudles son los valores que puede adoptar la variable.

Pregunta de otra asistente: En el caso de tener mds de una variable asociada a cada individuo, es
decir, una tabla con mas de una columna, ;todavia se podria utilizar el programa?

Respuesta: Si, el programa acepta tablas con mds de una columna. Pero lo que hace en este caso es
juntarlas todas, es decir que al final a cada individuo le tocard un solo valor que serd la combinacién
de los valores que se le da en cada una de las columnas.
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